
 

 

PROGRAMA DE CURSO 

Código Nombre 
MA5811 Experimentación y Modelamiento para el estudio de la Cognición y Educación 

Matemática 
Nombre en Inglés 
Experimentation and Modeling approach to Mathematics Cognition and Education 

SCT Unidades 
Docentes 

Horas de 
Cátedra 

Horas Docencia 
Auxiliar 

Horas de Trabajo 
Personal 

6 10 3 2 5 
Requisitos Carácter del Curso 

MA3402, MA4401 
Tope máximo 20 alumnos 

Electivo de Formación Integral para 
alumnos de especialidad. 

Resultados de Aprendizaje 
1. Conocimiento de bibliografía básica general en investigación en cognición y educación en 

matemáticas 
2. Conocimiento y manejo elemental de algunos modelos matemáticos clásicos usuales en 

cognición matemática 
3. Habilidades elementales para proponer y analizar modelo matemáticos en aprendizaje y 

educación 
4. Conocimiento y habilidades básicas de metodología experimental comportamental 
5. Conocimiento y habilidades básicas de metodología de análisis de datos experimentales 
6. Habilidad para generar reportes de estudios de experimentación y/o modelamiento, de 

acuerdo a estándares internacionales de investigación psico-cognitiva. 
 

En el formulario se solicita el numero de creditos academicos SCT - "Sistema de Creditos 
Transferibles de Chile".  Este sistema fue adoptado por la Universidad de Chile y por el resto de 
las universidades miembros del Consejo de Rectores.  
 
         Un credito SCT equivale a la proporcion respecto de la carga total de trabajo necesaria 
para completar un año de estudios a tiempo completo.  Se ha convenido que el trabajo anual 
tienda a los 60 creditos;  en el caso de los programas de estudio de nuestra Facultad  1 U.D.  
equivale a  0,6 creditos SCT.  Por ejemplo, un curso de 10 UD equivale a 6 creditos SCT  
 

Metodología Docente Evaluación General 
La metodología combinará lo siguiente: 
• Sesiones presenciales expositivas de los 

profesores y ayudantes 
• Sesiones de presentación de papers, de 

modelos, de diseño y de resultados 
experimentales por parte de los 
estudiantes 

• Diseño y ejecución de experimentos 
psico-cognitivos en el ámbito de la 
cognición matemática (guiados por el 
equipo docente) 

Se calificará con notas los siguientes puntos: 
• Presentaciones de los estudiantes 
• Diseños experimentales y modelos 
• Ejecución de los experimentos 
• Reportes finales del trabajo 



 

 

 

Unidades Temáticas  

Número  Nombre de la Unidad Duración en Semanas 
1 Introducción al trabajo experimental y de modelación 

en cognición matemática 
4 

Contenidos Resultados de Aprendizajes 
de la Unidad 

Referencias a la 
Bibliografía 

• Introducción a la modelación basada en 
investigación cognitiva. Estudio de 
casos: aprendizaje y memoria de largo 
plazo; percepción numérica; modelos de 
selección entre dos alternativas. 

• Introducción a la investigación cognitiva 
experimental: diferencias y similitudes 
entre los enfoques matemático y 
científico. Estructura típica de un paper 
cognitivo-experimental. Recuerdo de 
elementos básicos de estadística 
aplicada, para la comprensión de la 
literatura. 

• Introducción al Sentido Numérico. 
Revisión de efectos clásicos y modernos 
en la literatura psico-cognitiva. Efectos 
culturales sobre la cognición numérica. 

• Relaciones entre el Sentido Numérico y 
el aprendizaje formal de las 
matemáticas; representación mental de 
las fracciones y su enseñanza. 

1, 2 [A] 
[B] 
[C] 
[D] 
[E] 
[F] 
[I] 
 

 

Número  Nombre de la Unidad Duración en Semanas 
2 Introducción al trabajo experimental y de modelación 

en educación matemática 
2 

Contenidos Resultados de Aprendizajes 
de la Unidad 

Referencias a la 
Bibliografía 

• Introducción a la modelación en 
investigación educacional. Estudio de 
casos: aprendizaje estratégico de 
aritmética en escolares; tareas de 
Stroop, inhibición-facilitación y su 
relación con el aprendizaje de 
fracciones. 

• Data Mining aplicado a entornos 
educativos virtuales. 

• Introducción a teorías modernas sobre 
el cerebro, su evolución y la educación. 

1, 3 [E] 
[F] 
[G] 
[H] 

 



 

 

Número  Nombre de la Unidad Duración en Semanas 
3 Elementos de diseño experimental, metodologías y 

software especializado 
2 

Contenidos Resultados de Aprendizajes 
de la Unidad 

Referencias a la 
Bibliografía 

• Elementos de un buen diseño 
experimental: espacio muestral, grupos 
de control, randomización de orden, 
comparaciones inter- e intra-sujetos, 
poder estadístico de un diseño. 

• Elementos básicos de estadística 
aplicada, para la presentación de 
resultados experimentales. El problema 
de las comparaciones múltiples. 

• Introducción a software especializado 
para la experimentación 
comportamental: E-Prime, 
Psychophysics Toolbox. 

• Introducción a técnicas avanzadas: 
seguimiento de la mirada, medición de 
estados emocionales, medición de carga 
cognitiva. 

2, 3, 4 [I] 
[J] 
[K] 
[L] 
[M] 

 

Número  Nombre de la Unidad Duración en Semanas 
4 Unidad Práctica: Diseño, pilotaje y ejecución de 

experimentos 
3 

Contenidos Resultados de Aprendizajes 
de la Unidad 

Referencias a la 
Bibliografía 

• Diseño de experimentos. 
• Pilotaje de experimentos cognitivos. 
• Discusión de los resultados piloto, con 

eventual modificación de los diseños. 
• Ejecución de los experimentos 

definitivos. 

4,5 [I] 
[J] 

 

Número  Nombre de la Unidad Duración en Semanas 
5 Unidad Práctica: Análisis de datos experimentales y 

modelos, y reporte de resultados 
4 

Contenidos Resultados de Aprendizajes 
de la Unidad 

Referencias a la 
Bibliografía 

• Análisis de datos experimentales. 
• Planteamiento y análisis de modelos. 
• Producción de reportes. 

3,5,6 [I] 
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