
 
 
 
 
 
 

PROGRAMA DE ASIGNATURA 

1. Nombre de la Actividad Curricular 

Modelos multinivel 

2. Nombre de la Actividad Curricular en Inglés 

Multilevel models 

3. Área a la que corresponde la Actividad Curricular 

Profundización Metodológica 

4. Descripción de la Actividad Curricular (No más de 200 palabras) 

Gran parte de la investigación sociológica hace referencia al contexto en que las personas 

viven y se desenvuelven, como por ejemplo lugares de trabajo, salas de clases, barrios, 

países. Sin embargo, modelos tradicionales como ANOVA y regresión poseen limitaciones 

a la hora de integrar datos en distintos niveles (individual y contextual), así como también 

la interacción entre ambos (por ejemplo, la relación entre nivel de vulnerabilidad de 

escuelas, capital cultural de los padres y rendimiento académico de estudiantes). El 

presente curso aborda el análisis simultáneo de datos en distintos niveles mediante 

modelamiento multinivel. Comienza con una problematización de la integración del contexto 

en el análisis sociológico de datos, para luego describir las principales características y usos 

de modelos multinivel. 

 

El curso tiene una orientación práctica y aplicada a problemas de investigación en torno a 
los cuales se desarrollará un trabajo de investigación. 

5. Nombre Completo del Docente(s) Responsable(s) 

Juan Carlos Castillo Valenzuela 

6. Unidad Académica / organismo de la unidad académica que lo desarrolla 

Facultad de Ciencias Sociales / Departamento de Sociología 

7. Semestre Académico en que se dicta 
Segundo semestre - Ciclo de Profundización 

8. Ámbito 

Investigación 

 

9. Horas de trabajo 

6 

 

Horas semanales de 
trabajo presencial 

3 

Horas semanales de 
trabajo no presencial 

3 



 
 
 
 
 

10. Tipo de créditos 

SCT 

 

 

3 3 

 

 

11. Número de Créditos SCT – Chile 

4 créditos 

 

12. Requisitos Estadística Multivariada 

13. Propósito general del curso El presente curso de análisis de datos 
multinivel permitirá a las/os alumnas/os poder 
identificar situaciones donde los datos 
poseen estructura jerárquica, describir y 
modelar estos datos mediante software 
especializado, así como interpretar los 
principales parámetros de la estimación en 
datos cross-seccionales, y longitudinales y 
reportar y comunicar sus resultados de 
manera adecuada. 

14. Competencias - Análisis de datos contextuales 

- Modelamiento con datos a distintos niveles 

- Reporte de resultados en análisis de datos 

a distintos niveles 

 

15. Subcompetencias  

16. Resultados de Aprendizaje 

- Comprender las limitaciones de métodos de estimación tradicionales (como regresión 

simple) para el análisis de datos con estructuras jerárquicas. 

 

- Entender las estructuras de datos que ameritan un análisis de tipo multinivel. 

 

- Implementar,  interpretar y reportar análisis de modelos jerárquicos lineales y no lineales. 

 
 

17. Saberes / Contenidos 

1. Unidad I: Introducción a la estimación multinivel 

 

• Datos anidados y datos agregados 

• Limitaciones de métodos tradicionales para datos anidados 

• Correlación intra-clase 



 
 
 
 
 

• Predictores en distintos niveles 

• Generación e importación de datos nivel 2 

• Reporte 

 

2. Unidad II: Profundización 

 

• Pendiente aleatoria 

• Interacción entre niveles 

• Ajuste 

• Centrado de variables 

• Introducción a estimación con datos longitudinales 

 

3. Unidad III: Aplicaciones prácticas 

 

• En base a trabajos de alumn_s 

 

18. Metodología 

El curso se organiza en sesiones semanales, con una parte lectiva seguida de una práctica. 
En la parte lectiva se transmiten y discuten los conceptos centrales del análisis multinivel. 
En la parte práctica se aplicarán los conceptos transmitidos en la parte lectiva, además de 
resolver dudas en el avance de los trabajos de investigación. Durante la práctica se hará 
énfasis en la perspectiva de ciencia abierta, que se relaciona con transparencia y 
reproducibilidad de los productos de investigación. En este marco utilizaremos el programa 
de análisis estadı́stico R (gratuito y open source) tanto para temas de análisis como también 
para la generación de reportes, apoyados por herramientas como Rmarkdown/Knitr. En la 
misma lı́nea de ciencia abierta se fomentará la colaboración entre los alumnos para que 
compartan los resultados de sus aprendizajes y también se evalúen mutuamente. 

19. Evaluación 

La evaluación consistirá en la elaboración de un reporte en el formato de artículo de 
investigación. La evaluación será 30% la primera entrega, 40% la segunda, 20% la 
presentación oral del trabajo y 10% un informe de evaluación de un trabajo realizado por 
otros participantes del curso. 

20. Requisitos de aprobación 

• Nota mínima de aprobación: 4,0 (en escala de 1 a 7). 

21.  Palabras Clave 

Modelos multinivel, análisis de datos, regresión, estadística multivariada, efectos 

contextuales, efectos aleatorios, datos jerárquicos, datos anidados 
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24. Recursos Web 

Grolemund & Wickam (2017) R for data science. https://r4ds.had.co.nz/ 

25. Programación por sesiones 

La programación se encontrará disponible en el sitio web: multinivel.netlify.app 

 


